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社区介绍
社区整体介绍

01|



1.1 DB-GPT 社区介绍(https://github.com/eosphoros-ai/DB-GPT)

Eosphoros-ai

DB-GPT

Eosphoros-ai(星辰智能) 社区

DB-GPT-Hub

DB-GPT-Vis

LLMs

LLMs

LLMs

DB-GPT-GPTS



1.2 DB-GPT社区影响力

目前开源社区的现状：Star数 13.7K+,  社区贡献者100+，3篇Paper；
社区共建组织有蚂蚁、京东、美团、阿里、唯品会等，社区用户数5000+，涵盖了全球范围内的开发者。

社区合作方面已与TuGraph、OceanBase、AntV、ModelScope等社区形成合作。
社区企业用户有: 蚂蚁、京东、美团、唯品会、北京xx能源研究院、北京xx云等公司。



02| DB-GPT 技术与架构
技术与架构介绍



向量数据库 LLM+Data

向量存储

向量数据库需求爆发，新老势力开始角

逐。 新势力: Pinecone 、Milvus、

Weaviate、Qdrant、Chroma 老对手: 

pgvector、redis、elasticsearch,  

clickhouse

整个23年我们一直围绕着AI时代数据的全新交互方式在开源社区做技术探索

LLM+Data

框架: DB-GPT、 Langchain、Llama-

index、Databrics, 产品:  

ChatPDF、ChatExcel、ChatDocs、

DB-GPT、ChatDB

LLM+SQL LLM+Agents

LLM+SQL

主要产品: 

DB-GPT、Chat2SQL、SQLChat、

Text2SQL、NL2SQL、SQL-Coplilot、

当前Text2SQL这个领域是围绕传统数

据库竞争最激烈的领域。

LLM+Agents
Multi-Agents与Plugins是当下最火热的研

究方向， 未来数据库领域围绕LLM + 

Tools也会发生重大的变革。 理论:  

toolformer、Gorilla、toolBench、

CoT、ToT   框架工具:   Auto-GPT、

DB-GPT、Langchain、GPT-4-plugins、

Copilot-X

DocsQA

2.1 AI+数据技术变迁之路



2.2 整体架构



Llama-index DB-GPT Langgraphvs vs



03| 落地实践分享
DB-GPT结合GraphRAG的企业落地实践



3 实践-数据基础设施智能体

数据基础设施SRE日常工作内容



3 实践-数据基础设施智能体

数据基础设施智能体

传统的 RAG + Agent 技术可以解决通用的，
确定性没那么高的，单步任务场景。

但是面对数据基础设施领域的专业场景，整
个检索过程必须是确定，专业和真实的，并
且是需要一步一步推理的。



3 实践-数据基础设施智能体

复盘沉淀

知识索引：知识提取 + 图谱构建

通过历史应急事件复盘流程文档 + 专家沉淀的排查故障经验转化为应急排查事件驱动的知识图谱

应急排查图谱

知识经验



3 实践-数据基础设施智能体

GraphRAG(静态检索) + 工具执行(动态检索)

动静结合的混合召回的方式比Native RAG召回，保障了数据基础设施智能体执行的确定性，专业性和严谨性

抖动告警



3 实践-数据基础设施智能体

AWEL + Agent



4  总结与展望

1.梳理业务资源/数据资产，文档，数据库，API等

2.知识整理+多元信息结构化抽取(表格/实体关系/语义)

3.添加Agent并绑定需要用到的资源/数据资产

4. 编排AWEL + Agent 形成最终的智能体应用



4  总结与展望

1.知识加工工厂，如何多元化，结构化地抽取
知识(表格/语义/实体关系)

2.知识召回的丰富性和准确性
(TableRAG/GraphRAG/ToolRAG/HybridRAG/)

3.评测(RAG & Agent)

4. DB-GPTs

社区展望



Thank you!

钉钉问答群 微信公众号

项目地址：https://github.com/eosphoros-ai/DB-GPT



让GenAI更理解数据

Bruce
LLM全栈工程师

2024/11/09

DB-GPT实践案例分享
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GenAI为整个高科技价值链增添价值
生成式人工智能可以在整个价值链中发挥重要作用，管理产品开发周期，优化制造流程，并确保有效的资源管理，以协调供需周期

研发 / 工程 财务 供应链 服务与运营 销售与客户体验 人才管理

加速产品上市以应对剧烈变
化的技术格局的需求 - 新兴

科技公司的需求

通过更好的财务风险管理和成
本效益分析来改善业务决策

使供需保持一致从而更好地
进行预测，以改善客户体验

并降低持有成本

通过更好的工艺优化减少浪
费并提高产量

以更低的成本提供低接触的
个性化营销和销售材料，加
快销售完成速度并提高客户

满意度

优化招聘决策、培训和资源
管理

用于加速产品/软件生命周

期的生成式 AI

用于新产品开发（NPD）

的生成式 AI 

用于工程测试和分析的生成

式AI

用于识别、构建和验证新商

业模式的生成式AI

用于提供更好的风险和机会

评估的生成式 AI

用于发票优化的生成式 AI

用于报告和分析叙述的生成

式 AI

用于场景建模的生成式 AI

用于实现高效的物料风险

管理的生成式AI

用于实现无缝合同管理的

生成式 AI

用于改进供应商尽职调查

的生成式 AI

用于采购和供应链路线优

化的生成式AI

基于生成式 AI 的现场技术

助理

生成式 AI 通过视觉检测提

高质量

生成式 AI 生成多模态工作

指令

生成式 AI 通过数字孪生提

高运营效率

提供个性化的销售协助和

推荐的生成式AI

基于生成式 AI 的自助服务

虚拟助手

用于有针对性的营销活动

的生成式 AI

用于快速招聘人才的生成式 

AI

用于高效培训和技能提升的

生成式AI

用于员工绩效管理的生成式 

AI

用于个性化辅导的生成式 

AI



生成式 AI 背景下的现代数据基础
企业需要重新审视数据管理，并为大模型的到来做好知识管理和储备

数据
分类

来源

批量

数据获取

分流

API

原始数据 数据看护 企业数据

产业数据模型

源镜像

数据供应

符合

目的数据

数据库

第三方

设备

传感器

文件

数据治理与管理

数据服务

企业
搜索

自我服务

数据
准备

数据消耗

数据获取 数据看护 数据消耗

数据交换

云

形状

业务规则

数据安全与公共服务

控制平面 数据安全与隐私
(incl. PETs)

沙盒配置

商业术语表

主数据 参考数据

DG
过程

数据发现

数据
合规

As-Is
清洁

标准化

实时 / 消息传递 / 发布-订阅

摘录 /
提要

分析商店

运营商店

FinOps

沙盒工作台

数据血统 数据质量

数据供应链

链接

数据管理 数据治理

BI / 报告

可视化

机器学习

临时分析

应用

第三方

洞察

运营

数据
访问

DataOps

数据
目录

元数据变换

元数据中心

模型管理

分析管理

文件

SQL的
查询

数据
虚拟化

API
交换

信息访问

相似性搜索

提示工程

提示管理

矢量存储

非结构化数
据

知识图谱

语义层



案例-药品研发数据对话式分析
药品研发里程碑示例图



端到端RAG过程
Rag Process = 问题重写 + 意图识别 + 子场景处理 +其他



QA场景划分
让问题从一个空间分散至多个空间，有利于理清思路处理问题

SN Category Scenario Sample Questions

1

简单查询

单属性数据提取 XXX Program的NDA Approval的实际日期

2 多属性数据提取 XXX Program的NDA Approval的计划日期和实际日期

3 跨表查询 所有获得NDA Approval的XXX Program的适应症

4 单program查询 XXX Program的最新状态

5 跨program查询 有多少NDA Launch的Program

6
约束查询

属性约束查询 （注意特殊：时间段，Quarter） 从2020年到2023年，一共获批多少个项目

7 属性排序查询（最好 / 最差 / Top K） China FPI距离Global LPI时间最长的项目

8 趋势查询 属性值的趋势查询 从2020年到2023年，每一年分别是哪些项目获批

9

推理计算

聚合计算（汇总，平均值） 2023年，XX治疗领域（TA）的项目从CTN到FPI的平均时长

10 判断计算（是/否，有/无） 2023年，是否有DBL-NDA filling超过四个月的项目

11 比较计算 从2020年到2023年，肿瘤学领域获批的项目比眼科学领域获批的项目多几个

12 分组统计 从2020年到2023年，肿瘤学领域和眼科学领域分别获批多少个项目

13 列计算 XXX Program的FPI实际日期与计划日期时间间隔多久

14 KPI计算 单KPI查询 2023年，从CTN-FPI大于5个月的项目是哪个

15 多轮对话 多轮对话能力(上轮内容替换 / 基于上轮对话filter / 下钻)
1.2023年，哪些program进入了CTN阶段
2.这些program中有哪些属于肿瘤学治疗领域

16
术语查询

别名/术语查询（适应症、疾病领域等的别名） PTS的全称是什么

17 中英文混合查询(适用所有category) XXX Program获得新药上市批准的actual date是哪天

18 预置模版报告的生成 生成预置模版的报告 PD产品线内容总结报告模板预制与报告生成



截止目前，已成功在国内落地多个生成式 AI场景



LLM架构师需要思考的维度

企业级大模型运营 LLM Enterprise Ops

企业级大模型运营和监控（运营模型、流程、框架）

企业级规范

Enterprise 
Readiness

模型定制 Adaptation Approach

通过企业数据的优化和性能调优，对模型进行定制和
优化，实现企业业务目标

各行业的业务应用的开发 

Industrialized Application Development

加速各行业业务模型的开发和利用

环境与可持续性影响

Environmental 
& Sustainability 

Impact

确保模型满足企业的安
全性、可靠性、互操作
性和责任要求

确保企业遵守可持续
发展标准

部署

Deployment & Accessibility

选择使LLM可供业务使用的部署选项

1

32

5

4

6

基础模型选择 Foundation Model Selection

适配企业的大模型选择 a) 纯基础大模型 b) 增值大模型
c) 开源大模型

1



数据基础强化GenAI新能力



Thank you!
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